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Abstract
This is a brief summary of your study, its results, and major con-
clusions.

1 Wstp

Kontekst W 2024 mija 20 lat od wstpienia Polski do Unii Europejskiej ?.
Od tamtej pory bilans Polski w stosunku do Brukseli wynosi 175 miliardéw
euro na plus dla Polski 7 W samym 2023 roku Polska otrzymaa z UE prawie
3.5 miliarda zotych, wpacaj niecay miliard zotych 7 W naszej pracy ponaw-
iamy analiz statystyczn wykonan sprzed 7 lat, na nowych danych, od pocztku
roku 2014 do koca roku 2023

Cel Celem pracy jest sprawdzenie jakie dane na temat gminy najbardziej
koreluj z liczb przyznanych funduszy Unii Europejskiej danej gminy
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Hipoteza Gsto zaludnienia jest najwaniejszym czynnikiem wpywajcym
na przyznanie rodkéw unijnych

Metoda badawcza
1. Zebra dane UE
2. Zebra dane gmin
3. Poczy dane po numerze TERYT
4. Przeanalizowa dane

5. Wywietli wyniki

Wyniki

2 Omowienie rozdziadow

Na pocztku artykuu przedstawiamy czemu wybralimy taki temat, co chcemy
osign nasz prac, w jaki sposob chcemy to osign i jaki rezultat ostatecznie
udao nam si pokaza

Nastpnie opisujemy istniejc literatur na temat rodkéw Unijnych z ktér si
zapoznalimy i przedstawiamy w czym roéni si nasza praca od istniejcych
Potem tumaczymy nasz proces badawczy, w jaki sposéb zbieralimy i czylimy
dane, jak je analizowalimy i jak przedstawialimy wyniki

Kontynujc, pokazujemy co otrzymalimy ostatecznie w wyniku naszej pracy
Przedostatni rozdzia zajmuje si dyskusj wynikow, przedstawiamy co udao
nam si osigna i dlaczego, czego nie udao nam si osign i dlaczego oraz przede
wszystkim konfrontujemy wynik z nasz hipotez

Na kocu podsumowujemy ca prac i przedstawiamy spis literatury z ktorej
korzystalimy

3 Opis literatury

Decision trees: from efficient prediction to responsible AT Artyku
powicony jest oméwieniu drzew decyzyjnych, rozpoczyna od zdefiniowania



czym drzewo decyzyjne jest, jakie s jego unikalne cechy, gdzie jest stosowane,
jakie ma wady i potencjalne zagroenia oraz jak mona je zminimalizowa ?
Wybralimy ten artyku gdy opisuje jedn z gownych metod ktér zamierzamy
stosowa w naszym procesise badawczym do przeanalizowania danych

Application of Successful EU Funds Absorption Models to Sustain-
able Regional Development Artyku wykorzysta ankiety pytajc 244 osob
o to jak efektywnie wykorzystywane byy fundusze UE w Polsce, Sowenii,
Wgrzech i Chorwacji. Artyku podkrela znaczenie moliwoci technicznych,
administracyjnych, koordynacji pomidzy instytucjami i dobrymi mechaniz-
mami nadzorowania funduszy europejskich jako kluczowe dla skutecznego
wykorzystywania funduszy unijnych. 7

Artyku przyda si nam w ocenie jakie parametry pozytywnie wpywaj na ko-
rzystanie z funduszy UE i jakie moglibymy ledzi w naszym modelu. W
naszym artykule zamiast ankiet wykorzystujemy dostpne ju dane, a wyniki
staramy si stworzy przy uyciu modeli statystycznych. Dodatkowo zajmujemy
si przedstawieniem jakie parametry wpywaj na przyznanie rodkéw UE a nie
na to w jaki sposéb mona te rodki skutecznie wykorzystywa

Its not about the money. EU funds, local opportunities, and Eu-
roscepticism ) Artyku opisuje jak pienidze z Unii Europejskiej wpywaj
na eurosceptycyzm w danym kraju na podstawie Walii w kontekcie refer-
endum "Brexit"'. Badanie wykorzystuje metodaRegression discontinuity de-
sign (RDD), wybrano Wali z uwagi na rénic w iloci pienidzy przekazanych
poszczegdlnym rejonom. Autorzy wykazali e sama ilo pienidzy przekazana
danemu regionowi nie zwiksza znacznie poparcia dla Unii Europejskiej, nato-
miast due nakady powizane z widoczn, namacaln popraw na lokalnym rynku
wpywaj pozytywnie na postrzeganie Unii Europejskiej w lokalnych spoeczno-
ciach ?

Nasz artyku koncentruje si na tym co wpywa na przyznanie funduszy uni-
jnych a nie na samareakcje na ich przyznanie

4 Proces badawczy

Proces badawczy podzielilimy na 3 zasadnicze etapy, zebranie danych, przeanal-
izowanie ich i zaprezentowanie wynikéw



Zbieranie danych Wszystkie dane pobieralimy ze strony GUS-u

https://bdlstat.gov.pl/bdl/start

Dane wybieralimy z zakadki "Popularne podgrupy', nastpnie wybieralimy
wszystkie lata ktére nas interesoway (od 2014 do 2023 roku weznie), po
przejciu dalej wybieralimy wszystkie gminy, finalnie otrzymujc tablic ktor

pobieralimy do formatu csv

Figure 1: Strona z gusy z zaznaczonymi podgrupami z ktorych korzystalimy
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Figure 2: Strona z gusy z zaznaczonymi podgrupami z ktorych korzystalimy
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Description of Code

The provided Python code snippet is part of a Jupyter Notebook. Its main
functionality is to calculate and display the feature importance of a trained
machine learning model. Feature importance is a key metric in understanding
which features (or input variables) have the most significant impact on the
model’s predictions. Here’s a breakdown of what the code does:

1. It creates a dictionary, feature_importance, which maps feature names
to their respective importance scores as determined by the model.

2. The dictionary is then sorted by importance scores in descending order.

3. Finally, the code iterates through the sorted dictionary and prints out
each feature’s importance score alongside the feature’s name.

The code snippet provided is as follows:



Figure 3: Strona z gusy z zaznaczonymi podgrupami z ktorych korzystalimy
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feature_importance = dict(zip(feature_names, model.
feature_importances_))

for feature, importance in sorted(feature_importance.items(),
key=lambda x: x[1], reverse=True):
print (f’{importance:.5f} , {featurel}’)

Data Processed

The code processes the following types of data:
o feature names: A list of feature names used in the model.

o model.feature_importances_: An array of feature importance scores
generated by the model.



Figure 4: Strona z gusy z zaznaczonymi podgrupami z ktorych korzystalimy
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The purpose of this data processing is to identify and rank the most
influential features in the model, which can be useful for feature selection,
model interpretation, and improving model performance.



Figure 5: Strona z gusy z zaznaczonymi podgrupami z ktorych korzystalimy
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